
工作内容总结 

拿到数据之前： 

1. 构建了基于 GPU 的深度学习环境（之前的深度学习不能采用 GPU 加速） 

2. 与同学讨论，如何正确合理的构建图卷积网络：得出采用轨迹数据描述人的道路选

择偏好，即在某一路口处，根据出租车轨迹的数目选择相邻路段之间的关联度。 

拿到数据之后： 

1． 安装 Oracle 数据库（之前的数据采用 Mysql 数据库，拷贝来的数据采用 Oracle） 

将数据导入到数据库，对数据的字段进行分析 

2． 构建 leaflet 地图可视化（之前采用的百度地图进行地图可视化）两种数据采用的坐

标系不一样 

3． 选定分析区域 

数据介绍： 

接出警数据：2015 年 7 月 11 日——2015 年 11 月 22 日（30175 条） 

数据格式： 

 
重点介绍：Nature_ID 值为 1001 为辆车观察和追尾数据。（重点选该类型数据，209891

条） 

微波采集数据：2015 年 7 月 11 日——2015 年 11 月 22 日（每五分钟采集一次） 

 
DEV_WAY_ID 采集方向（正向、逆向） 

Total_Flow: 五分钟内经过的车辆数量 

SPEED：车辆的平均通过速度 

微波采集器分布数据：（474 个） 

 



出租车轨迹数据: 时间 2015 年 6 月 22 日到 2015 年 6 月 29 日(7108 个出租车) 

 
工作：微波采集器分布图： 

 

总体分布图 

 

选定区域图 



贡献点：没有微波采集器的路段如何预测。（采用图卷积网络可以根据相邻边上的微波采集

器确定。） 

（有了这个贡献点，就可以在验证部分，逐渐减少微波采集器的个数来对预测结果的准确度

进行评估） 

路网结构获取：从 OpenStreetMap 下载（可以下载路网的道路结构信息，下载的 OSM 数

据，需要解析后才可以使用，正在解析） 

工作内容： 

1. 路网结构获取  

2. 路网分段   

3. 接出警数据道路绑定   

4. 微波采集器数据路段绑定 

5. 构造训练数据集 

6. 对模型进行训练 

 

论文贡献点： 

1. 以路段作为事故危险预测单元：实用性高，准确性高 

2. 路段交叉形成路网，在加上并不是所有的预测路段都有微波采集器，采用图卷积网络可

以对没有采集器的路段，根据其周边有采集器计算其特征，提高预测准确度 

3. 利用出租车轨迹数据构建合理的路网图结构 

 

缺点：没有合理的可视化切入点。 

 


